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Donnees Utilisateurs-Filmes :Rappel
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Reccomendations : Recherche parmis utilisateurs/filmes

Etant donne un utilisateur i et une filme f , retrouver le valeur de note
User-based : Retrouver les autres utilisateurs qui sont similaire et
voir leurs notes pour predire la note pour utilisateur i
Item-Based : Retrouver les autres filmes qui sont similaire et voir
leurs notes pour predire la note pour filme f
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K-Plus proche voisins
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K-Plus proche voisins
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K-Plus proche voisins
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Distance a pair ou similarité
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Distance a pair ou similarité
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Questions

Comment measurer la similarité ?
Comment decider la nombre de plus proche voisin k ?
Comment calculer la valeur/note pour un nouveau (utilisateur,
filme) ?
Quelle est la complexité d’algorithme de k-plus proche voisin ?
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Similarité

Distance Euclidean entre les vecteurs ‖xi − xj‖2 =
∑

k(xik − xjk)2

Similarite par cosinus entre les vecteurs d(xi , xj) = xi ·xj
‖xi‖‖xj‖

Coefficient de correlation de Pearson

sim(i , j) =
∑

p∈P(n(i , p)− n̄i ) (n(j , p)− n̄j)
(
∑

p∈P(n(i , p)− n̄i )2) · (
∑

p∈P(n(i , p)− n̄i )2) (1)
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Faire une reccomendation avec KNN

Etant donnee un user i , et un filme f
Calculer une distance/similarite entre chaque paires des utilisateurs
Retrouver les k-plus proche voisin de i parmi tous les users
Calculer une proportion de confiance pour chaque k-voisinv ∈ knn(i)

poid(v) = d(i , v)∑
v∈knn(i) d(i , v)

Calculer la reccomendation/prediction comme :

note(i , f ) =
∑

v∈knn(i)
poid(v) ∗ note(v , f ) (2)
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TP : Instruction

Tache I : Coder la fonction pour calculer la K-plus proche voisin et
donner la fonction distance entres filmes et la parametre k
Tache II : Coder la fonction pour calculer la reccomendation pour un
nouveau user i et filme f etant donner la fonction de distance, k
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D’autre questions

Comment retrouver le meilleur k ?
Par evaluation d’erreur sur un ensemble masqué T (dernier cours)
Comment faire la reccomendations purment sur les filmes ?
Quelle est plus rapides : recherche des k-voisin parmi filmes ou users ?

Lille 3 (M2 MIASHS WA) Systèmes des recommandation : K-plus proche voisin 11 Janvier 2017 14 / 14


	Reccomendation basé sur utilisateurs
	K-Plus Proche Voisins
	Reccomendation avec K-NN

